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ABSTRACT: The classification of folktale characters through the application of sta-
tistical methods — particularly those associated with unsupervised machine learn-
ing - remains a largely unexplored domain within folklore studies. Several intel-
lectual traditions may be regarded as providing the conceptual foundation for such
an inquiry, including formalism, structuralism, and cognitive approaches to the
study of mythical forms, all of which share an emphasis on identifying recurrent
patterns in folklore texts. In recent years, clustering algorithms have undergone
significant development. Their current state of advancement appears sufficient to
support the basic requirements of introductory analyses in folklore studies. The
study presented in this article was designed to yield unequivocal and interpretable
results, and this objective was successfully achieved. While the findings suggest
that the application of clustering algorithms to folklore research holds consider-
able promise, the issue of continuity between the resulting groups remains prob-
lematic. Addressing this challenge calls for further theoretical reflection and the
development of methodological frameworks capable of accommodating the fluid
and overlapping nature of folktale character classifications.
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Wstep

Celem prezentowanego w niniejszym artykule badania byto zastosowanie ob-
liczeniowych metod analizy skupiefi (metody nienadzorowanego uczenia ma-
szynowego wykorzystywanej do klasyfikowania obserwacji) do charakterysty-
ki postaci wystepujacych w polskiej bajce ludowej. Analizie zostal poddany
niewielki zbidr bajek w celu sprawdzenia, czy proponowana procedura daje
wyniki dajace sie interpretowac.

Pytanie o mozliwo$¢ formalnego opracowania katalogu postaci wystepuja-
cych w mitach, eposach czy bajkach ludowych (na wzor proppowskich funke;ji
z poziomu wydarzeniowego) wciaz pozostaje otwarte (Czeremski 2011: XXIV).
Schemat charakterystyki byt proponowany m.in. przez Jamesa Jakoba Liszke
(1989: 121-124), przy czym moze by¢ on rozszerzony o takie zmienne jak ka-
tegoria ontologiczna (pojecie zaczerpniete z kognitywnych analiz mitu; zob.
Atran 2013: 117; Czeremski 2021: 261-272) czy specyficzne atrybuty, zacho-
wania, postawy etyczne postaci. Niektore wyzej wymienione kategorie moga
byé¢, za Claudem Lévi-Straussem, zakodowane jako bricolage abstrakcyjnych
idei (szczegdlnie inspirujace jest rozkodowanie mitu w idee dotyczace sytuacji
spotecznych; Lévi-Strauss 2001: 31-39, 2010: 61-63).

Jednoczesnie w ostatnich latach dynamicznie rozwija sie subdziedzina folklo-
rystyki obliczeniowej (ang. computational folkloristics)', co wydaje sie sugerowac,
iz wykorzystanie metod informatycznych, by znalez¢ odpowiedzi na pytania
tradycyjnie stawiane przez folklorystow, jest obiecujacym polem badawczym.

Nalezy spodziewac sig, ze zastosowanie zautomatyzowanych metod klasy-
fikujacych da podobne wyniki, co bazujace na tradycyjnych sposobach analizy
specjalistow. Niemniej sadze, ze ich wykorzystanie moze pozwoli¢ na efektyw-
niejsze badanie zaréwno samych typow, jak i ich ewolucyjnego rozwoju oraz
dyfuzyjnego przemieszczania sie w przestrzeni geokulturowe;j.

Zbior danych

Dane uzyskano ze zbioru Jak chtop u diabla pienigdze pozyczat pod redakcja
Anny Michalec i Stanistawy Niebrzegowskiej-Bartminskiej, przy czym dla zre-
dukowania naktadu manualnej pracy zwigzanej z kodowaniem w tym wstep-
nym badaniu ograniczono sie do sekcji z bajkami, ktore zostaty przez redaktorki
tomu podzielone na 20 fabut w 37 wariantach (Michalec, Niebrzegowska-Bart-
minska 2019: 21-85); w ich obrebie zidentyfikowano 129 postaci mozliwych do
scharakteryzowania2.

1 Wirdd prac z tego zakresu uwage zwracajg np. te nad generatorami bajek opartymi na modelu
Wtadimira Proppa (Finlayson 2017: 284-300). Innym obszarem, szczegdlnie interesujacym
z punktu widzenia niniejszego badania, sa klasyfikacje tekstow (np. Grundkiewicz, Gralinski
2011: 29-36).

2 Ze wzgledu na brak $rodkéw finansowych za kodowanie danych odpowiada autor niniejszego
artykutu. Nie przeprowadzono weryfikacji w postaci drugiego kodowania przez niezalezng
osobe. Autor wyraza nadzieje, ze przyczynkarski charakter badania cze$ciowo usprawiedliwia
te sytuacje oraz ze w przysztosci uda sie pozyskac $rodki na kontynuacje badan z mozliwoscig
sprawdzenia poprawnoéci kodowania.
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W dalszej czesci artykutu zachowano oznaczenia bajek z tekstu oryginalne-
g0, a wigc numeryczne dla tekstu gléwnego i literowe dla wariantow (np. 1A).
Zbior ten zostal wybrany z uwagi na tatwa dostepno$é¢ transkrypcji rzeczywi-
stych przekazoéw ustnych, co pozwala chwilowo pominaé problem ,znieksztat-
cen” dokonanych przez zbieracza (o mozliwych zrodtach tych znieksztatcen
zob. Libera 2021: 185-200). Jednoczes$nie fakt, ze publikacja ta zawiera wa-
rianty poszczegdlnych fabul, sprawia, iz mozemy w tym przypadku uzyskac
dane stosunkowo do siebie zblizone, co jest warunkiem badania podobienstw
i roznicowania w ogole. Przy niewielkiej ilosci tekstow bowiem, gdyby byty
one zbyt rézne (tzn. nie reprezentowaty fenomenu, ktory folklory$ci nazywaja
wariantami typu), mogtoby doj$¢ do sytuacji zafalszowania wynikéw przez zbyt
duzg zmienno$¢ w danych poprzez nadreprezentacje odmiennych obserwacji.
Stad uwaza sie, ze w matym badaniu taki dobor tekstow, w ktorych pojawia
si¢ zaré6wno podobiefstwa (warianty tego samego typu), jak i roznice (rézne
typy), jest pozadany.

Kodowanie danych

Schemat kodowania informacji i wyzwania z nim zwiagzane zostaly w znacznej
mierze opracowane prze Liszke w jego pracy The Semiotic of Myth (Liszka
1989: 121-125). Zgodnie z przedstawiong tam koncepcjg postacie wystepujace
w badanym teks$cie mozna scharakteryzowac za pomocq makrokategorii: cech
biofizycznych, relacji pokrewienistwa i spotecznych, rol ekonomicznych, statusu
politycznego i rangi. Wyzwaniem w opisywaniu konkretnych przypadkéw moga
by¢ cechy implikowane przez kontekst kulturowy. Najbanalniejszym przykta-
dem niech bedzie przynalezno$¢ stanowa bohatera bajki ludowej. Cho¢ nie
jest nigdy okreslony jednoznacznie mianem ,,chtopa”, to znajomoé¢ kontekstu
kulturowego badanego tekstu w potgczeniu z relacjami postaci w ramach fa-
buty (np. poddancza rola wobec ,dziedzica”) zdajq sie taki status sugerowac.
Te konteksty to np. paranie si¢ uprawa roli albo zawod rzemieélniczy (tra-
dycyjne zajecia trzeciego stanu), albo wystepowanie innej postaci, explicite
nazywanej ,panem” lub ,dziedzicem” (co sugeruje roznice klasowa miedzy
bohaterami).

Liszka stosuje kategorie os6b naznaczonych (ang. marked) na okreélenie tych,
ktore nie spetniaja wymogdéw stawianych przez system normatywny kultury
(np. kobieta przewodzaca armii jest ,naznaczona” swojq kobiecoscig). Opozycje
aktorow naznaczonych i nienaznaczonych tworza napiecie fabularne i ,poten-
cjat dla akcji” (Liszka 1989: 122). W tej analizie chcialbym podkresli¢ kazda
roznice, nie tylko taka na osi normatywny/prototypowy-przetamujacy norme.
Jednak trudno nie zgodzi¢ sie z Liszka, ze czlowiek trzeciego stanu zajmujacy
sie wyrebem drewna bedzie mniej rézny (pod wzgledem zajecia) od osoby tego
samego stanu wykonujacej zawod kowala niz od chtopa dowodzacego armia.
Z tego wzgledu stosuje rowniez hierarche poréwnan: odlegtos¢ miedzy ob-
serwacjami (réznica miedzy postaciami) jest obliczana na podstawie zaréwno
przynaleznosci stanowej, jak i wykonywanego zajecia.
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Domyslne cechy stanowia problem dla kodowania, jesli bierzemy pod uwa-
ge ,dziedziczenie” cech z bardziej ogblnych kategorii lub poréwnan pomiedzy
tekstami.

W pierwszej kolejnosci rozwazmy przyktad bajki o diabelskim pomocniku
(Michalec, Niebrzegowska-Bartmifiska 2019: 29-36, bajki 3A-C). Ogdlny sche-
mat takiej bajki prezentuje sie nastepujaco: (1) diabet wyrzadza szkode czto-
wiekowi, (2) Lucyfer nakazuje diabtu odpracowac szkode, (3) diabet zatrudnia
si¢ u chlopa i prezentujac nadludzks site, czyni nowego pracodawce bogatym.
Wyrodznikiem diabta jest niezwykta sita. Jednak czy cecha ta powinna zostaé
zakodowana réwniez dla Lucyfera? Skoro diably majg nadludzks site, a Lucyfer
(jak sie domyslamy) jest diabtem, to jego rowniez nalezatoby scharakteryzowaé
W ten sposoéb.

Drugi przyktad jest podobny. Jesli wiele bajek opisuje diabty jako ,,czarne”,
to czy jesli w jakim$ przypadku ta cecha nie wystepuje, ale tez nie ma oczywi-
stego jej zaprzeczenia, powinno si¢ domyslnie ja zakodowac?

Uwazam, ze w obu przypadkach, mimo pierwotnej intuicji, nalezy zrezygno-
wac z automatycznego kodowania tych cech. W przeciwnym razie: (1) klasy-
fikacja opierataby sie na apriorycznych zatozeniach, a wigec wykazywata taka
systematyzacje kategorii aktoréw, jaka badacz uprzednio zatozyl; (2) powsta-
tyby problemy z potencjalnym podzialem wewnatrz ogdlnie znanych kategorii:
jesli zakodowaliby$Smy wszystkie diabty tak samo, algorytm nie mogtby znalez¢
ich ,podgatunkéw”.

Z tego wzgledu informacje niewynikajace z kategorii ontologicznej zostaty
zakodowane z pominieciem nadmiernego ekstrapolowania cech wynikajacych
z jednych obserwacji na inne. Pewien wyjatek stanowia przypadki, gdzie na-
zwa wlasna sugeruje pewne cechy. Naczelnym przyktadem jest Smieré. W tek-
stach 18 (A-D) i 19 (Michalec, Niebrzegowska-Bartminska 2019: 75-81) jedna
z bohaterek jest personifikacja §mierci, ktora nie zawsze jest opisywana jako
odznaczajaca sie jednoznacznie trupimi cechami (jak cho¢by blados¢ czy ko-
$cisto$¢). Czasem narrator ogranicza sie wylacznie do podania nazwy wiasne;j.
W tym przypadku traktuje sie te nazwe jako wskazujaca na cechy trupie.

Logika zwiazku z pewna idegq wydaje sie czesto lepszym sposobem kodo-
wania niz trzymanie sie $ciéle litery opowiadania. Na przyktad w wariancie B
bajki nr 18 (Michalec, Niebrzegowska-Bartminska 2019: 75-80) bohater jest
»8i6dmym lub 6smym” dzieckiem, w wariancie D za$ to ojciec ,dwunastu lub
trzynastu” staje sie protagonistag. W obu przypadkach mamy do czynienia
z wielodzietno$cia, ktora staje sie specyficznym nadmiarem uruchamiajacym
ciag zdarzen. Bohaterowie ci, w mojej opinii, powinni by¢ wiec kodowani jako
identyczni (na pewnym, koniecznym przeciez, poziomie ogélnosci): beda wiec
okreéleni cechg ,wielodzietno$¢”, zamiast: ,jest 7/8 dzieckiem” (wariant B)
i ,ma 12/13 dzieci” (wariant D). Ten, lévi-straussowski w istocie, sposéb kodo-
wania wydaje sie najbardziej odpowiedni do relacji spotecznych.

Jedna z kodowanych makrokategorii powinny by¢ rowniez podstawowe ka-
tegorie ontologiczne (Atran 2013: 117-121). S to w klasycznym modelu: czto-
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wiek, zwierzg, rolina, przedmiot i artefakt. W przypadku analizowanego zbio-
ru korzystna jest jednak drobna modyfikacja: zastapienie przedmiotu i artefaktu
kamieniem oraz dodanie kategorii trupa. Taka zmiana wynika z charakteru
danych, nie mamy bowiem aktoréw przejawiajacych cechy kategorii, z ktoérych
zrezygnowano, z wyjatkiem motywu zmiany w kamien oraz osobnikow w oczy-
wisty sposob przejawiajacych cechy osob zmartych. W ramach modularnej
teorii umystu, na ktorej opiera sie ta cze$¢ kodowania, kamien jest oczywiscie
specyficznym przypadkiem przedmiotu, a trup sam w sobie — wyobrazeniem
kontrintuicyjnym: martwy (przedmiot), jednak z cechami cztowieka.

Kodowaniem zostata rowniez objeta ogdlna rola fabularna, w jakiej znajduje
sig okres$lony aktor. Ta zmienna nie bierze udziatu w dalszej klasyfikaciji, ale jej
obecno$¢ moze pomdc w odpowiedzi na pytanie, czy pewne typy z wiekszym
prawdopodobienstwem wystepuja w okreslonych rolach.

Baza danych jest zbudowana hierarchicznie: wektory chrakterystyk poszcze-
gblnych postaci sktadajq sie z kategorii (zmiennych)? zgrupowanych w 11 nad-
rzednych makrokategoriach*:

« kategorie ontologicznes,

« cechy biofizyczne,

« relacje spoteczne (w tym pokrewienstwo),
« klasa spoteczno-ekonomiczna,

» status spoteczno-ekonomiczny,
« pochodzenie i sposob istnienia,
» powigzania przestrzenne,

« atrybuty,

+ magiczne zachowania i cechy,
« cechy charakteru i moralne,

+ podstawowa funkcja fabularna.

Kodowanie odbywa sie na poziomach ponizej makrokategorii (zob. aneks 1:
zmienne oznaczone znakiem X).

Trzeba takze wspomnie¢, ze zrezygnowano z objecia kodowaniem aktoréw be-
dacych swoistymi ,,rekwizytami”, tzn. nieposiadajacych wlasnej charakterystyki.

3 Makrokategorie w tym badaniu majq charakter porzadkujacy, jednak mozna by tez testo-
wacé bazujace na nich nadawanie wag odlegloéciom - tzn. jesli zaprojektowa¢ funkcje, ktora
najpierw wylicza odleglosci miedzy obserwacjami w ramach makrokategorii, a poézniej wy-
pracowuje na ich podstawie catkowita miare podobienstwa, jedne kategorie traktujac jako
istotniejsze, a inne jako poboczne. Pewne kategorie wydaja sie bowiem wazniejsze niz inne
dla wskazania typu, do jakiego nalezy okre§lona obserwacja (np. kategoria ontologiczna versus
powiazania przestrzenne). Wagi jednak musiatyby by¢ arbitralne.

4 Szczegbélowe uwagi dotyczace uzytych zmiennych oraz sposobu kodowania danych znajdujq
sie w aneksie 1.

5 W analizowanym zbiorze przytlaczajaca wiekszo$¢ bohaterow ma posta¢ ludzka i ewentualne
cechy innych kategorii, wiec pominieto problem rozrézniania ludzi z cechami zwierzecymi
i zwierzat z ludzkimi.
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Analiza danych

Zakodowano tablice danych, zawierajacg 128 zmiennych i 129 obserwacji. Obli-
czono matryce odlegto$ci euklidesowych miedzy obserwacjami, co dato naste-
pujaca funkcje gestoscei:

Gestos¢.

0 1 3 4

2
Odleglos¢

Wykres 1. Histogram odlegtosci euklidesowych miedzy obserwacjami. Zrodto: opracowanie wiasne

Juz analiza wizualna sugeruje rozklad normalny, co jednak zostato potwierdzo-
ne testem Shapiro-Wilka, ktory zwroécit znikomg warto$é parametru p.

Normalny rozktad odlegtosci z jednej strony sugeruje, ze dane majg cha-
rakter naturalny, tj. zostaly poprawnie zebrane i w wystarczajacym stopniu
reprezentuja rzeczywistosé. Z drugiej strony, gdyby dane dzielily sie na wy-
raznie odrebne grupy, nalezaloby spodziewac sig¢ rozktadu bimodalnego, czyli
takiego, w ktorym odlegtosci mate i duze bytyby liczniejsze od $rednich. Nie
jest to jednak dowdd na niewystepowanie naturalnych grup, lecz sugestia, ze
moga one by¢ sobie blizsze badZ ze rdznice miedzy nimi sa niejednakowe, co
po usrednieniu daje wykres rozktadu normalnego, w ktorym najliczniejsze sg
wartoéci $rednie.

Badanie mozliwoéci grupowania przeprowadzono za pomocg algorytmu
k-$§rednich, do ustalenia optymalnej liczby klastrow uzyto za$§ wspotezynnika
Silhouette oraz metody tokcia.

Algorytm k-$rednich polega na wyborze centroidéw, czyli centréw poten-
cjalnych grup, nastepnie za$ na iteracyjnej optymalizacji odlegto$ci w ramach
poszczegblnych klastrow i pomiedzy nimi, tak aby zminimalizowa¢ pierwsza,
a zmaksymalizowa¢ druga. Polozenie centroidow jest dostosowywane w kaz-
dej kolejnej iteracji tak, zeby funkcje odlegtosci byty jak najlepiej dopasowa-
ne wzgledem tych dwoch parametrow (Wierzchon, Klopotek 2017: 88-118).
Tutaj postuzono sie standardowym algorytmem wbudowanym w pakiecie R
(The R Foundation for Statistical Computing 2024: kmeans).
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Wybor optymalnej liczby klastrow metoda wspotczynnika Silhouette polega
na obliczeniu go dla kazdej obserwacji, a nastepnie usrednieniu dla catej bada-
nej populacji oraz selekcji optymalnej $redniej pomiedzy wynikami k-§rednich
dla réznej liczby klastrow. Wspotczynnik ten okresla, w jakim stopniu obser-
wacja jest dopasowana do wtasnego klastra w stosunku do jej oddalenia od
innych klastrow. Przyjmuje wartosci od -1 do 1, przy czym wartos$ci blizej
1 oznaczajq lepsze dopasowanie (Rousseeuw 1987: 53-65; Wierzchon, Klopotek
2017: 172-173).

Zastosowanie metody tokcia polega na obliczeniu modelu k-$rednich dla
réznych wartos$ci k (liczby klastréow), podobnie jak w poprzedniej metodzie.
Nastepnie oblicza sie¢ sume kwadratow odlegtosci obserwacji od centroidow
klastrow, do ktorych sg one przypisane. Jako ze w algorytmie k-$rednich opty-
malizuje sie funkcje odlegltoéci wewnatrz klastrow do minimum, nalezy sie spo-
dziewaé, ze rowniez w tym przypadku wraz ze wzrostem jako$ci dopasowania
wspotczynnik WCSS (within cluster sum of squares) bedzie malal. Optymalng
liczbg klastrow jest ta, od ktorej WCSS zaczyna sie stabilizowaé w okolicy
minimum (Wierzchon, Klopotek 2017: 41-42).

W przypadku wspoétczynnika Silhouette wykonano analize jego wartosci dla
roznej liczby klastréw przy ustawieniu ziarna (ang. seed) na wartosci od 1000
do 1 000 000, co 1000. Uzyskano nastepujgcy wykres:

Sredni wskaznik Silhouette

10 11 12 13 14 15 16 17 18 19 20
Liczba klastrow K

Wykres 2. Optymalna liczba klastrow — metoda Silhouette. Pudetka wykresu oznaczaja wartosci
wskaznika w zaleznosci od ziarna (zwraca uwage, ze dla klastrow 2-6, 9 i 12 pudetka sa znikome).
Czerwona linia okresla §rednie warto$ci miedzy ziarnami. Zrédto: opracowanie wlasne

Uwage zwraca fakt, ze wskaznik Silhouette przyjmuje stosunkowo niskie war-
to$ci. Moze sie tak dzia¢ dlatego, ze pracujemy na duzej liczbie zmiennych,
a dla kazdej obserwacji sa one w wiekszosci puste, co oznacza, ze w takim
wariancie sg do siebie bardziej podobne niz réozne. Mozna sobie wyobrazi¢
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pusta forme zlozong ze 129 okienek, z ktorych zazwyczaj tylko 5-7 jest wypet-
nionych. Na pierwszy rzut oka rézne warianty sg do siebie podobne, bo forma
jest prawie pusta. Nie oznacza to jednak, ze nie istnieja schematy uktadania
tych 5—7 wypelnien. Odlegtos¢ euklidesowa jest odpowiednia dla algorytmu
k-§rednich, jednakze nalezy zaznaczy¢, ze w miare postepu badan nad klasyfi-
kacja postaci inne miary podobiefistwa, bardziej podkreslajace réznice, powin-
ny by¢ uwzglednione wraz z rozwazeniem zastosowania innych algorytmoéw,
jak rowniez bardziej wyrafinowanych postaci k-$rednich.

Nastepnie nalezy przyjrzec sie stabilnosci wspotczynnika przy ilosci kla-
strow od 2 do 6 oraz przy liczbie 9 i 12. Powyzej tych ilosci wida¢ wyrazne
wahania, co sugeruje utrate stabilnoci grupowania.

Z analizy wynika, ze liczbg klastrow, ktora pozostaje bardzo stabilna i jest
najbardziej obiecujaca, jesli chodzi o wielko$¢ wskaznika, jest 12 — jest to $red-
nie maksimum wskaznika, zostaje tez zachowana duza stabilno$¢ grupowania.

Do analizy WCSS zastosowano funkcje fviz_nbclust z pakietu factoextra
(The R Foundation for Statistical Computing 2024: fyiz_nbclust). Uzyto kilku
ziaren, w wyniku czego uzyskano bardzo zblizone wyniki. Ponizej przedsta-
wiono reprezentatywny wykres:
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Wykres 3. Optymalna liczba klastréw; metoda tokcia dla ziarna 100 ooo. Zrodlo: opracowanie
wlasne

»Lokie¢” nie jest bardzo wyrazny, jednak daje sie zaobserwowa¢, ze wartosci
zaczynajq stabilizowac¢ sie w podziatach ztozonych z miedzy 9 a 14 klastrow.
W potaczeniu z analiza wspotczynnika Silhouette na potrzeby tego badania
mozemy przyjac, ze najodpowiedniejszym zatozeniem dotyczacym liczby grup
bedzie 12.

W ramach przeprowadzonego badania zbudowano pie¢ modeli k-$rednich
z parametrem k = 12, przy ustawieniu maksymalnej liczby iteracji algorytmu
na 1 0oo 000, kolejno rozpoczynajac od ziarna: 10, 100, 1000, 10 000, 100 000
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(dalej: modele I-V). Nastepnie poréwnano stabilno$¢ grupowan za pomoca
matrycy wspoétczynnika ARI, ktorego wartoéci wynosity od 0,9366 do 1,0000 ze
$rednig 0,9746 — co oznacza, ze klastry sg bardzo stabilne i algorytm powinien
zwracac zblizone wyniki niezaleznie od poczatkowego ziarna. Matryca doktad-
nych wynikéw wspotczynnika ARI prezentowana jest w tabeli.

V1 V2 V3 V4 V5

1 1.0000000 | 0.9365794 | 1.0000000 | 1.0000000 | 1.0000000

0.9365794 | 1.0000000 | 0.9365794 | 0.9365794 | 0.9365794

1.0000000 | 0.9365794 | 1.0000000 | 1.0000000 | 1.0000000

2
3
4 1.0000000 | 0.9365794 | 1.0000000 | 1.0000000 | 1.0000000
5

1.0000000 | 0.9365794 | 1.0000000 | 1.0000000 | 1.0000000

Tabela 1. Wspoétczynnik ARI dla poréwnan miedzy modelami I-V. Zrodto: opracowanie wiasne

Daje sie zauwazy¢, ze modele I, III, IV i V sg identyczne. Model II natomiast
rézni sie od nich w niewielkim stopniu — sze$¢ obserwacji zostato zaklasyfiko-
wanych inaczej.

Nastepnie przystapiono do opisowej analizy dopasowania wynikéow, aby
sprawdzi¢, czy sg interpretowalne i czy btedne dopasowania stanowia znacza-
cy problem.

Omoéwienie wynikow

Zbiér danych podzielono na 12 klastrow w kazdym z modeli. Ponizej zaprezen-
towano wyniki analizy z proponowang nazwg dla klastra i krotkim oméwieniem.
Zaznaczono, w ktorym miejscu roznice w klasyfikacji w modelu II wptywajq na
interpretacje klastra. W nawiasach na poczatku podano numery bajek z ana-
lizowanego zbioru oraz liczbe obserwacji, jakie znalazty sie w danym klastrze.
Zmienne funkcji fabularnych nie uczestniczyty w procedurze klasyfikacji.

1. Klaster Smierci (18A-D, 19; pie¢ obserwacji)

Smieré¢ mozna scharakteryzowa¢ jako majaca ludzka posta¢ kobiete o cechach
trupich (wszystkie obserwacje). Czesto jej pojawienie sie¢ zwiastuje czyj$ zgon,
lecz funkcjonuje ona réwniez jako bohater kulturowy: przekazuje zdolnoéé
leczenia. Przejawia cechy pozytywne zwigzane z praca (rzetelnosc), a takze
negatywne (agresja). Klaster Smierci pokrywa sie z postaciami okreslonymi
explicite jako Smier¢.

2. Klaster upiora (1A-F; sze$¢ obserwacji)

Zwiazany z grupa wariantéw bajki numer 1 klaster to ludzka posta¢ mezczyzny,
ktorego pochodzenie jest jednoznacznie okre$lane jako tajemnicze badz
nieznane. W toku opowiesci okazuje sig, ze zwigzany jest z obszarami granicz-
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nymi, takimi jak zaczarowana chata na uboczu czy cmentarz. Poczatkowo opi-
sywany jako elegancki, bogaty, okazuje sie trupojadem. Cho¢ czasem nazywany
diabtem, jest czeSciej dusza osoby zmartej, pokutujacej badz zakletej. Reaguje
negatywnie na przedmioty zwigzane z sacrum chrze$cijanskim. Rézne proby
konfiguracji modeli oraz wariantéw kodowania ,diabelskosci” wykazaty, ze to
grupowanie jest odporne na drobne zmiany czy biledy.

3. Klaster prototypowej kobiety (1A-F, 3A, 7C-var, 10—14, 18D, 20; 17 obserwacji)
Klaster ten jest dosy¢ szeroki i zawiera postacie, ktore intuicyjnie mogtyby
sugerowac sensowno$é dalszego podziatu. Nalezg do niego gtéwnie kobiety,
ktore czesto przynaleza do prototypowej klasy spolecznej (7) i majg zwiazek
z przedzeniem (6). Rownie liczne sg postacie o pozytywnych cechach charak-
teru (6). Za btedne nalezy uzna¢ przypisanie bociana z tekstu 18D do tej grupy.

4. Klaster pieknej kobiety (1C, 1D, 2, 13, 15, 17; sze$¢ obserwacji)

Zapewne nalezy patrze¢ na ten klaster jako na podgrupe kobiecych bohaterek,
jednak zostal wyodrebniony z uwagi na zesp6t cech zwiazanych ze szczegdlng
urodg (piekno charakteryzuje wszystkie obserwacje). Bywa przy tym, ze kobie-
ty te sa istotami nadprzyrodzonymi (4), a takze czesto bywaja wybredne w sto-
sunkach miedzyludzkich (4). Czasem funkcjonujg noca, w okolicach pétnocy
(3). Charakterystyka ta wydaje sie sugerowa¢ pewien zwigzek z demonicznym
wyobrazeniem latawicy, aczkolwiek jest to hipoteza $miala, wymagajaca dalszej
weryfikacji.

5. Klaster prototypowych mezczyzn (1A, 1C, 3A-E, 5-9, 11-20; 39 obserwacji
+ jedno btedne przyporzadkowanie w modelach I, IIL, TV, V)

W tym klastrze co do zasady mamy po prostu do czynienia z zywym mezczy-
zng. Czasami taka posta¢ odgrywa role protagonisty, ale bywa tez, ze pelni inne
funkcje fabularne, jak np. inicjowanie wydarzen. Meska postaé wielokrotnie
nalezy do klasy prototypowej (12), cho¢ zréznicowanie zawoddow jest tu duze.
Moze by¢ zaréwno bogaty (8), jak i biedny (6), przy czym protagonista bywa
raczej biedny, przynajmniej na poczatku opowiesci. Moze mieé pozytywne
(7), i negatywne (12) cechy charakteru. W modelach [, III, IV, V do tej grupy
trafity strachy z koéciota obecne w tekscie 17, co wydaje sie¢ btednym przypo-
rzadkowaniem.

6. Klaster meskiego bohatera (2, 3C, 4, 12, 13, 17, 18A-C, 20; 11 obserwacji)

Te grupe nalezy uzna¢ za wyodrebniong podgrupe prototypowych mezezyzn.
Charakteryzuje ja przede wszystkim dysponowanie magicznymi przedmiotami
(wszystkie obserwacje). Stosunkowo czesto przejawiajg pozytywne cechy cha-
rakteru (4), a wykonuja zawody takie jak lekarz (3) czy ksigdz (3).
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7. Klaster nadprzyrodzonego antagonisty (1C-E, 3D, 4, 7A-C-var, 7E, 8, 9, 13,
18A, 20; 16 obserwacji, ale z réznicami)

Grupa ta sktada sie z mezczyzn (16) w ludzkiej postaci (14 lub 16), bedacych
istotami nadprzyrodzonymi (15), czesto diabtami (12). Bohaterowie ci przeja-
wiaja negatywne cechy charakteru (7 lub 8), przy czym charakteryzuje ich
naiwnos$¢ (7). Bywa, ze sa rolnikami (6), czyli przynaleza do klasy prototypowe;.
Sa zwiazani z motywem ekonomicznej rywalizacji chlopa z diabtem. Co cieka-
we, do takich antagonistéw w badanych tekstach zalicza sie¢ takze Bog. W mo-
delach L, IIL, IV i V do tej grupy zostaty przyporzadkowane diabty z tekstow
9 i 18A, ktore nie wystgpity w modelu II, gdzie z kolei pojawity sie Antychryst
i Tytynda z tekstu 20. Zapewne wszystkie cztery postacie sgq przypadkami gra-
nicznymi z innymi ,diabelskimi” kategoriami.

8. Klaster diabla lesnego (3A-C, 3E, 5, 6, 10, 12, 16; dziewie¢ obserwacji)
Diabtly lesne maja posta¢ mezczyzn i charakteryzuje je nadludzka sita, ktora
umozliwia im niezwykle wydajng prace (wszystkie obserwacje). Zazwyczaj
zamieszkujg lasy badZ po prostu drzewa (7). Czesto wchodzg w role stuzacych
protagonisty (6). Ze wzgledu na swojg charakterystyke odgrywaja ambiwalent-
ng role fabularna: z jednej strony pomagaja bohaterem sie wzbogaci¢, a z dru-
giej stanowiag w pewnym sensie ich rywali. Ich pomoc bywa niebezpieczna.

9. Klaster arystokracji piekielnej (2, 3A, 3C, 3E, 4, 7D; siedem—osiem obserwacji)
Do tej grupy naleza meskie diabty (wszystkie obserwacje), ktore mozna scha-
rakteryzowac jako swego rodzaju klase wyzszg (6) czy wtadcow (6), co nie
moze dziwi¢, skoro znaczng cze$¢ grupy stanowia rézne przedstawienia Lucy-
fera-Antychrysta (5). Co ciekawe, w badanych tekstach postacie te wykazywaty
sie poczuciem sprawiedliwosci (5). W modelu II grupa ta jest rozszerzona
o ,Najstarszego wojownika” z tekstu 3E — jest to dopasowanie dosy¢ trafne,
zapewne do pewnego stopnia przypadek graniczny z inna grupa.

10. Klaster roznych diabléw i strachéw (wspoélne: 11, 17, 20; modele I, 11,
IV, V: 3E, 20; model II: 9, 17, 18A; siedem obserwacji, klaster wyraznie mniej
stabilny niz pozostate)

Grupa, ktorg nalezy uzna¢ za zbiér réznych postaci demonicznych lub gra-
nicznych. W przypadku siedmiu obserwacji w modelach I, III, IV, V mamy
identyczny sktad grupy, jednak w modelu II az trzy obserwacje sg inne. Mimo
to czltonkéw tej grupy mozna scharakteryzowa¢ jako diabty, czesto zwigzane
z kolorem czarnym. W modelu II dodatkowymi postaciami byty diabty z tek-
stu 9, strachy z ko$ciota obecne w tescie 17 oraz diabty z tekstu 18A. Zabrakto
natomiast ,Najstarszego wojownika” z tekstu 3E oraz Antychrysta i Tytyndy
z tekstu 20, ktoére wystepuja w ramach tej grupy w pozostatych modelach. By¢
moze W miare rozwoju bazy danych obserwacje z tej grupy beda bardziej jed-
noznacznie przypisywane do innych zbioréw albo zostanie utworzona odrebna,
tatwiejsza do scharakteryzowania grupa.
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11. Klaster dusz zmarlych (2, 12, 20; cztery obserwacje)
Mata, ale tatwa do interpretacji grupa, zawierajaca dusze zmartych. Co intere-
sujace, czesto przyjmuja one postac roslinng (3): jabtek lub snopkéow.

12. Klaster pokutujacego ojca (17; jedna obserwacja)

Procz wskazanych powyzej klastrow zostata wyodrebniona jedna, dosy¢ zlozona
posta¢ dziadka z patacu z tekstu 17. Mamy do czynienia z dusza pokutujaca, ale
na tyle ztozong, ze wyraznie rézni sie od innych dusz. Trudo powiedzie¢, czy
przy powiekszeniu bazy danych mozna spodziewac sie rozwiniecia tej grupy.

Konkluzje
Najwazniejszym wnioskiem, jaki ptynie z przeprowadzonego badania, jest to, ze
nawet niewielki zbiér danych poddany podstawowej metodzie analizy skupien,
jaka jest algorytm k-§rednich, i przy zastosowaniu najprostszych metod wali-
dacji modelu (Silhouette i WCSS) oraz stabilnosci grupowan (ARI) daje tatwo
interpretowalne wyniki. Co prawda stworzone w ten sposob charakterystyki
postaci sg powigzane z funkcjami fabularnymi, ale nie redukuja sie do nich.
Nalezy sie spodziewa¢, ze powiekszenie zbioru danych i zastosowanie bar-
dziej zaawansowanych metod poskutkuje uzyskaniem kolejnych interesujacych
wynikéw. Do wyzwan nalezy z pewnos$cig poprawa parametréow walidacji mo-
delu w kierunku ja$niejszego grupowania (wyodrebnienie archetypéw kultu-
rowych). W przypadku niepowodzenia w jednoznacznym okresleniu grupowan
nalezatoby uznaé, ze postacie tworza w istocie kontinuum wyobrazen, a ich
klasyfikacja daje tylko orientacyjng mape dla danego zespotu tekstow. Warto
podkresli¢, ze istnieje szereg alternatywnych algorytmoéw klasyfikujacych (wy-
daje sie, ze godne uwagi bytyby zwtaszcza algorytmy hierarchiczne; przeglad
zob. Ezugwu i et al. 2022; Saxena i in. 2017) oraz inne miary odleglosci®, zwtasz-
cza podobienstwo Jaccarda, ktore nalezaloby zastosowac z mys$la o uzyskaniu
zblizonych wynikéw, aby potwierdzi¢ poprawnosé klasyfikacji. Z pewnoscia
interesujacym kierunkiem weryfikacji proponowanej metody bytoby réwniez
przeanalizowanie, na ile mozliwe jest wykorzystanie innych uzasadnionych
formularzy kodowania oraz czy taki zabieg znaczaco wplywa na zmiane gru-
powania.
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Aneks 1. Dodatkowe uwagi o kodowaniu i lista zmiennych

Poszczegoélne zmienne sa kodowane w systemie zerojedynkowym, gdzie 1 ozna-
cza obecno$¢ cechy, a o jej nieobecnosé. Oznaczenia X1 itd. odnoszg sie do
kodowanych zmiennych (ten sam system zastosowano w aneksie 2). Zmienne,
w ktorych wystepuje konieczno$¢ doprecyzowania charakterystyki, sg zbudo-
wane hierarchiczne, a oznaczenia zmiennych szczegétowych podano w nawia-
sach (zob. np. pierwszy przypadek: X2: zwierze [X3: ptak, X4: kot, Xs: szczur])”:

7  Sa kodowane tak, zeby suma warto$ci w najogélniejszej kategorii wynosita 1, ale jednoczes$nie,
by méc rozrdézni¢ cechy szczegdlowe w mniejszym stopniu niz ogdlne. Jako przyktad podajmy
czarownice wyprawiajaca sie na nocne hulanki i stracha pojawiajacego sie o pétocy. Postacie
te taczy nocne bytowanie. Pod zmienna ,nocne bytowanie” zakodowane wiec bedzie o,5 oraz
po 0,5 pod kolejno ,nocne hulanki” i ,zwigzek z péinoca”. W ten sposob rdéznica miedzy nimi
wyniesie tylko 0,5, a z postaciami niewykazujacymi cech nocnych: 1 w obrebie tej zmienne;.
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- kategorie ontologiczne®:

czlowiek (Xa),
zwierze (ptak, kot, szczur) (X2 [X3, X4, X5]),
ro$lina (jabtko/jabton, kwiat) (X6 [X7, X8]),
posta¢ kamienna (Xo),
trup (X10);

— cechy biofizyczne:

mezczyzna (X1),
kobieta (X12),
aktor zbiorowy (X13),
motyw dwoch przybyszow X14),
niejednoznacznos$¢ piciowa (X1s),
niepelnosprawnosc (X16),
uroda i elegancja, piekny wyglad (Xa7),
brzydota (X18),
czerh (X19),
biel (X20),
znikomo$¢ (np. chudy, lekki) (X21),
gigantyzm (np. wysoki) (X22);

- relacje spoteczne (w tym pokrewienstwo):

zwiazki z nadprzyrodzonym (np. jest dzieckiem niespodzianka, ,ma

diabla”) (X23),
samotno$¢ (np. staropanienstwo, jedynactwo) (X24),
do$wiadczenie nadmiaru (np. wielodzietnosc) (X25),
transgresja norm kulturowych (np. posiadanie kochanka) (X26),
wtadza bezposrednia (np. rodzic, przywodca grupy) (X27);

- klasa spoteczno-ekonomiczna:

klasa prototypowa (kupiec, fryzjer, zolnierz, lekarz, garncarz, przadka,

kowal, praca wykonywana w lesie, rolnik)® (X28 [X29-X37]),
klasa wyzsza (wtadca, szlachta, sedzia) (X38 [X39, X40, X41]),
klasa nizsza, stuzba (stuzacy, straznik) (X342 [X43, X44]),
kaptan (X45),

poza systemem klasowym (czarownik/czarownica, bandyta, banita):
(X46 [X47, X48, X49]);

8 Posta¢ wlasciwa danej kategorii kodowana jest jako 1. Aktor podlegajacy transformacjom be-
dzie miat kilka cech zakodowanych w ten sposob. Pojedyncze cechy kontrintuicyjne kodowane
sg jako 0,5 (np. rogi, ogon) i nie sumuja sie.

9 Zawody te przynalezg gtéwnie do trzeciego stanu w kategoriach feudalnych, ale wyraznie daje
sie rowniez zauwazy¢ obecnoé¢ zaje¢ bedacych elementem do$wiadczenia XX w., w tym za-
wierajacych opowie$¢ o awansie spotecznym przez prace (zwlaszcza bajki o lekarzu i $§mierci).
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status spoteczno-ekonomiczny:
« wolny (bogaty, biedny) (X50 [X51, X52]),
+ zniewolony (pokutujacy/potepiony, uwieziony) (X53 [X54, X55]);

pochodzenie i spos6b istnienia:

« zywy (wszystkie postacie intuicyjnie identyfikowane jako zywe
w zwyczajny sposob — tzn. funkcjonujace zgodnie z umystowym modutem
~potocznej biologii”) (X56),

« istoty nadprzyrodzone (Xs57)*,

» zmarly (ofiara morderstwa, dusza pokutujgca/potepiona)
(X8 [X59, X60]),

» zaklety (Xe61),
» ,diabel” (Lucyfer/Antychrst)" (X62 [X63]),
» Bog (X64),
» Smieré (Xe5),

« tajemnicze pochodzenie — czyli okreslone explicite przez informatora jako
nieznane/tajemnicze (moga to by¢ obcy albo istoty nadprzyrodzone, co
zreszta niekiedy sie przenika) (X66);

— powigzania przestrzenne:

« ekumena (X67),
D obszary graniczne: ,,magiczne domostwo”, trumna/cmentarz, rozstaje/

goSciniec/wedrowny, las/drzewo (X68 [X69-X72)),
« anekumena, czyli rozmaite odludzia, bagna itp. (X73),
. za$wiaty (X74);

- atrybuty:

o zima/zimno (X75),
+ nadprzyrodzony $rodek transportu (komin, 0z6g) (X76 [X77, X78]),
+ ogien (X79),
+ skarby (X80),
« zwierzeta (weze/gady, kruki) (X381 [X82, X83]),
« hatas (X84),

10

11

W tym przypadku uszczegotowienie kategorii musiato by¢ dwustopniowe. Zachowano zasade,
w ktorej suma z kategorii pierwszego rzedu musi wynosi¢ 1. Na przyktad: istota nadprzyro-
dzona: 0,5, zmarty: 0,25, ofiara morderstwa: o,2s.

Przyjeta konwencja: jesli tylko diabelska natura, to X62 = 1, jesli Lucyfer/Antrychryst, to: X62
= 0,5 i X63 = 0,5. W przypadku pojawiajacych si¢ w bajce ludowej diabtéw problematyczne
jest stwierdzenie, na ile sg to ogdlne okreslenia demonologiczne (termin, ktéorym informatorzy
mogliby opisywa¢ wyobrazenia o réznym charakterze nadprzyrodzonym), a na ile okreslenia
specyficznego typu bytéw zwigzanych z mitologia chrzescijanska. Przetestowano grupowania
w obu przypadkach i zaobserwowano, ze wybor zatozenia nie wptywa w znaczacy sposob na
przyporzadkowanie tych postaci do poszczegdlnych grup. W artykule prezentowane sa wyniki
uzyskane przy zalozeniu drugiego przypadku, tj. kiedy informator uzywa stowa ,diabel” do
nazwania danej postaci, to zostaje ona zakodowana jako diabet.
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+ nadprzyrodzone przedmioty (np. $wiete albo magiczne, w tym ziota) (X8s),

« wodka (X86),
+ muzyka/instrumenty (X87),
+ pieczet: wypalona reka (X88),
+ cyrograf (podpisywany krwia, dziecko-niespodzianka?) (X89 [X9o, X91]),
+ uzbrojenie (Xo92),
 tajne imie (X93);

- magiczne zachowania i cechy:
« nadzwyczajny sposob posilania sie (trupojad, nadludzki apetyt)
(Xo94 [X9s, X96]),

+ reakcja na sacrum (antypatia, obtaskawienie) (Xo97 [X98, X99]),
+ mozliwo$¢ zjednania sobie postaci (przez przedmioty sakralne, kradziez

ubrania) (X100 [X101, X102]),
+ brak wstepu do ekumeny/domu (X103),
« nocne bytowanie, zycie w ciemno$ci (zwigzek z pdinoca, znikanie

o poranku, nocne hulanki/wyprawy) (X104 [X105-X107]),
« zwiastun $mierci (X108),
+ motyw duszenia (X109),
+ motyw whniesienia czego$/kogo$ do ekumeny (X110),
+ nadludzka sita/praca (X111),
« przewidywanie przysztosci (X112);

— cechy charakteru i wiasciwoéci moralnes:
+ pozytywne (zwiazane z praca: rzetelno$¢/pracowitos¢ itp.; spryt, odwaga;
goécinnosé; sprawiedliwos$c; madrose) (X113 [X114-X119]),
+ negatywne (zwigzane z praca: lenistwo/niekompetencja itp.; naiwnosc;
agresja, w tym msciwo$¢ i che¢ mordu; psotliwo$¢; niesprawiedliwosé;
wybredno$¢ w stosunkach miedzyludzkich) (X120 [X121-X127]),
« ciekawsko$¢ X128);

— podstawowa funkcja fabularna:

« protagonista (X129),
« antagonista (X130),
+ donator (posta¢ przekazujaca protagoni$cie przedmioty potrzebne do

wykonania zadania) (X131),

12 Motyw oddania diabtu tego, co sie zastanie w domu, a o czym sie nie wie.

13 Cechy tej makrokategorii dzielg sie glownie na pozytywne i negatywne. Zasada jest, ze
w takich przypadkach koduje sie warto$¢ o,5 przy zmiennej oznaczajacej cechy pozytywne
lub negatywne oraz o,5 przy szczegblowym okresleniu, jaka jest to cecha: spryt, pracowitosc,
lenistwo itd. W ten sposob uzyskuje sie sume 1 dla kazdej cechy. Jednakze mozliwa jest takze
sytuacja, w ktorej dana posta¢ ma wiecej niz jedng ceche pozytywna lub negatywna. W tym
przypadku warto$ci w zmiennej ogdlnej sumuja sie w taki sposob, ze np. postac o trzech
cechach pozytywnych zostanie zakodowana z wartoécia 1,5 (3 x 0,5) w zmiennej ,cechy po-
zytywne” oraz po 0,5 przy kazdej szczegdtowej cesze.
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+ fatszywy donator (potencjalny donator, ktérego dary sg albo odrzucane,

albo okazuja sie zbyteczne/szkodliwe) (X132),
 straznik zaswiatéw/dusz (X133),
o trickster (X134),
+ bohater kulturowy (posta¢ przekazujaca ,dobra kulturowe”, np. rolnictwo,
sztuke lekarska) (X135),
+ narzeczona/narzeczony protagonisty/protagonistki (X136),
+ postac inicjujaca przygode/fabute. (X137),
+ sedzia/rozdawca dobr (posta¢ nagradzajaca protagoniste albo przywra-
cajaca tad) (X138).

Kodowanie odbywa sie na kazdym poziomie ponizej makrokategorii. Przykta-
dowo, pies bedzie roznit sie od kota tylko o jeden punkt (oba zwierzeta majg
zakodowane 1 pod podstawowaq kategorig ontologiczng: zwierze, wiec réznia
si¢ W jej ramach), natomiast o dwa punkty od cztowieka (inna kategoria on-
tologiczna).

Korpus badanych tekstow zawierat rowniez postacie nienadajace sie do
scharakteryzowania, z ktorych ujecia zbiorze danych zrezygnowano. Na przy-
ktad jesli bajka rozpoczyna sie od stwierdzenia, ze mtodszy brat zostat wygnany
przez starszych, przy czym ci starsi nigdy pdzniej nie sa wspomniani, to nie ma
potrzeby kodowania ich jako dramatis personae bajki. Podobnie, w bajce 18D
pojawiajg sie rycerz i wiesniak, ktorzy nie zgadzaja sie zosta¢ kumami dziecka
bohatera, ale poza przynaleznoécig do klasy spotecznej nie mamy o nich zad-
nych informacji, wiec nie mozna ich sklasyfikowa¢. Co ciekawe, w wariancie
18A w tych rolach pojawia si¢ Bdg i diabel, przy czym bohater odrzuca ich
propozycje ze wzgledu na kolejno niesprawiedliwo$¢ i psotno$c. W tym przy-
padku mamy poszerzone charakterystyki, ktore daja sie¢ kodowa¢ i klasyfikowac.

Aneks 2. Dane

Dane zaprezentowane zostalty w nastepujacym formacie: [oznaczenie tekstu
w analizowanej probie] : [nazwa identyfikujaca postac] : [lista zmiennych cha-
rakteryzujacych dang postac¢]. Zmienne przyjmujq warto$ci oznaczone symbo-
lami objasnionymi w aneksie 1.

[1A]: [diabel] : [X1;X11;X17;X66;X130]

[1A]: [dziewczyna-kwiat] : [X1;X12;X56;X73;X85;X129]
[1A]:  [krolewicz] : [X1;X11;X17;X56;X136]

[1B]: [diabel] : [X1;X11;X57;X62;X66;X103;X130]

[1B]: [dziewczyna] : [X1;X12;X56;X85;X129].

[1C]: [dziewczyna-kwiat] : [X1;X12;X17;X56;X73;X85;X129]
[1C]: [diabetl 1] : [X1;X11;X17;X57;X62X66;X103;X130]

[1C]: [diabet 2] : [X1;X57;X62;X11]

[1C]: [hrabia] : [X1;X11;X56;X136]

[1D]: [dziewczyna] : [X1;X12;X17;X56;X129]
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[1D]:
[1D]:
[1E]:
[1E]:
[1E]:
[1F]:
[1F]:

[2]:
[2]:
[2]:
[2]:
[2]:
[2]:

[3A]:
[3A]:
[3A]:
[3A]:
[3A]:
[3BI:
[3BI:
[3Cl:
[3Cl:
[3Cl:
[3Cl:
[3DI:
[3D]:
[3El:

[3E]:
[3E]:

[4]:
[4]:
[4]:
[5]:
[5]:
[5]:
[6]:
[6]:

[7A]:
[7A]:
[7B]:
[7B]:
[7Cl:
[7Cl:

[dwoch panow] @ [X1;X11;X14;X17;X66;X73;X136;X138]
[nieboszezyk] : [X1;X10;X11;X73;X130]

[dziewczyna] : [X1;X12;X24;X56;X73;X129]
[kawaler-krolewicz] : [X1;X11;X17;X66;X130;X136]
[czarownik] : [X1;X11;X136]

[kawaler] : [X1;X11;X66;X130;X136]

[dziewczyna] : [X1;X12;X56;X129]

[diablica] : [X1;X12;X17;X57;X62;X74;X129;X136]
[chtopak] : [X1;X11;X56;X85;X129]

[ksiadz] : [X1;X11;X45;X56;X85;X131]

[brat diablicy] : [X1;X11;X57;X62;X74]

[ojciec diablicy] : [X1;X11;X57;X62;X74;X131;X133;X138]
[dusze] : [X13;X74]

[gospodarz] : [X1;X11;X56;X129]

[gospodyni] : [X1;X12;X56;X136]

[Lucyfer] : [X1;X11;X57;X62;X74;X138]

[dziedzic] : [X1;X11;X56]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X111;X131;X138]

[chlop] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X86;X111;X130;X131;X138]
[gospodarz i gospodyni] : [X1;X13;X56;X85;X129]
[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X111;X130;X131;X138]
[Antychryst] : [X1;X57;X62;X11;X74;X138]

[dziedzic] : [X1;X11;X56;X131]

[chtop] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X130;X131]
[Bogacz/gospodarz (dwie postacie przenikajgce sie¢ w narracji)] :
[X1;X11;X556;X129]

[diabet pustelnik] : [X1;X11;X57;X62;X111;X130;X131;X138]
[najstarszy wojownik] : [X11;X57;X62;X130;X138]
[cztowiek] : [X1;X11;X56;X85;X129]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X86;X131;X138]

[Lucyfer] : [X1;X11;X57;X62;X74;X138]

[cztowiek] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X111;X131;X138]
[zbdjnicy] : [X1;X11;X56]

[kowal] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X111;X130;X135]

[chtop] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X57;X62;X11]

[diabel] : [X1;X57;X62;X11]

[Bog] : [X1;X11]

[chlop] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X57;X62;X11]
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[7C-wariant 1]: [baba] : [X1;X12;X56;X129]
[7C-wariant 2]: [diabel] : [X1;X57;X62;X11]

[7DI:
[7D]:
[7DI:
[7E]:
[7E]:

[8]:

[8]:

[o]:

[ol:

[o]:

[10]:
[10]:
[10]:
[11]:
[11]:
[11]:
[11]:
[12]:
[12]:
[12]:
[12]:
[12]:
[12]:
[12]:
[13]:
[13]:
[13]:
[13]:
[13]:
[13]:
[13]:
[14]:
[14]:
[14]:
[14]:
[14]:
[15]:
[15]:
[15]:
[15]:
[16]:
[16]:

[Lucyfer] : [X1;X11;X57;X62;X74;X130;X138]
[chlop] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X74;X112;X130]

[chlop] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X57;X62;X11]

[chlop] : [X1;X11;X56;X129]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X130;X131;X138]
[bogaty gospodarz] : [X1;X11;X23;X56;X130;X138]
[ojciec i syn] : [X1;X11;X56;X129]

[diabet/diabty] : [X1;X11;X19;X57;X62;X131;X138]
[wdowa] : [X1;X12;X27;X56;X137]

[corka wdowy] : [X1;X12;X56;X129;X138]
[Rumpalski] : [X1;X11;X17;X57;X62;X74;X93;X111;X130;X131;X138]
[dziedzic] : [X1;X11;X56;X130]

[wdowa] : [X1;X12;X56;X129]

[diabty] : [X1;X11;X17;X19;X57;X62;X88;X138]
[sedzia] : [X1;X11;X56]

[kupiec] : [X1;X11;X56;X137]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X111]

[syn kupca] : [X1;X11;X23;X45;X56;X85;X129;X135]
[diabty] : [X13;X57;X62;X74;X133]

[zbojnik] : [X1;X11;X56;X137]

[kobieta z chatki zbojnika] : [X12;X56;X131]
[jabtka-gotebie] : [X13]

[gtupi brat] : [X1;X11;X56;X85;X129;X134]

[bracia] : [X1;X11;X56;X137]

[czarnoksieznik] : [X1;X2;X11;X56;X131;X137]
[zona czarnoksieznika] : [X1;X2;X12;X27;X56;X131]
[corka czarnoksieznika] : [X1;X12;X17;X26;X56;X120;X130;X136]
[trzy diabty] : [X1;X11;X57;X62;X85;X120;X131]
[kochanek corki czarnoksieznika] : [X1;X11;X56;X130]
[corka wdowecea] : [X1;X12;X56;X129]

[corka wdowy] : [X1;X12;X56;X120;X121;X129]
[Baba Jaga] : [X1;X12;X56;X131;X138]

[wdowa] : [X1;X12;X27;X56;X130;X137]

[wdowiec] : [X1;X11;X27;X56;X137]

[fryzjer] : [X1;X11;X56;X113;X128;X129]

[stary cztowiek] : [X1;X11;X56;X137]

[strach] : [X1;X12;X15;X17;X18;X120]

[ksigze] : [X1;X11;X18;X56]

[gtupi syn] : [X1;X11;X56;X111;X129]

[ojciec] : [X1;X11;X27;X56;X137]
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[16]:
[17]:
[17]:
[17]:
[17]:
[17]:

[17]:
[17]:

[18A]:
[18A]:
[18A]:
[18A]:
[18A]:
[18B]:
[18B]:
[18B]:
[18C]:
[18C]:
[18D]:
[18D]:
[18D]:

[19]:
[19]:
[20]:
[20]:
[20]:
[20]:
[20]:
[20]:
[20]:
[20]:
[20]:

[strach] : [X1;X11;X111;X130;X138]

[Janko] : [X1;X11;X24;X56;X85;X87;X92;X128;X129]
[ksigdz] : [X1;X11;X56;X137]

[hrabia] : [X1;X11;X56;X137;X138]

[strachy z koSciota] : [X1;X11;X19;X56;X84]
[dziadek z patacu/ojciec Janka] : [X1;X10;X11;X16;X27;X56;X87;X88;X112;
X131]

[strachy z patacu] : [X11;X19;X84]

[Marysia] : [X1;X12;X17;X19;X56;X84;X85;X136]
[gospodarz] : [X1;X11;X27;X56;X137]

[Bog] : [X1;X11;X132;X138]

[diabel] : [X1;X11;X57;X62;X19;X132]

[Smier¢] : [X1;X10;X12;X108;X131;X135]

[chlopak lekarz] : [X1;X11;X25;X56;X85;X129]
[chtop] : [X1;X11;X27;X56;X129]

[Smier¢] : [X1:X10;X12;X20;X75;X108;X110;X131;X135;X137]
[dziecko lekarz] : [X1;X11;X56;X85;X129]

[chlop] : [X1;X11;X25;X27;X56;X85;X129]

[Smier¢] : [X1;X10;X12;X108;X109;X135;X138]
[cztowiek] : [X1;X11;X25;X27;X56;X129]

[bocian] : [X56;X137]

[Smier¢] : [X1;X10;X12;X108;X109;X120;X135;X138]
[gospodarz] : [X1;X11;X25;X56;X79]

[Smier¢] : [X1;X10;X12;X110]

[gospodarz] : [X11;X56]

[Panek (diabel)] : [X11;X17;X19;X57;X62]

[ksiadz (syn gospodarza)] : [X11;X23;X45;X56;X85;X129]
[staruszka] : [X12;X27;X56]

[Madej] : [X9;X11;X56;X137]

[Antychryst] : [X11;X57;X62;X129]

[Tytynda] : [X11;X16;X57;X62;X131]

[diabty] : [X11;X19;X57;X62;X129]

[bawelna-jabton] : [X13]



